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g:ﬁ Dokuman icerigi

Bu dokiiman, Erzurum Teknik Universitesi blinyesinde egitim-6gretim surecglerinde
yapay zeka teknolojilerinin kullanimina iliskin olarak 2025-2026 Guz Doneminde
bolumlerde belirlenen derslerde ogrencilerin Yapay Zekayr Okuryazarligini gelistirmek
icin bilgiler/oneriler icermektedir.

Yapay Zekanin;
Tanimive Tarihgesi
Yapay Zekanin Onemi
Yapay Zeka Turleri
= Bilgisayar Bilimleri, Veri Bilimive Yapay Zeka
= Yapay Zekanin Alt Alanlari
= Makine Ogrenmesi ve Derin Ogrenme
= Yapay Zekanin Bilesenleri
= Yapay Zekanin Egitimi
= Popduler Yapay Zekéa Araclari
= Yapay Zekanin Kullanimi
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* Yapay Zeka nedir?

Yapay zeka, insan zekasinin 6grenme, akil yliritme, problem ¢ézme ve karar verme gibi
bilissel islevlerini bilgisayar sistemlerinde taklit etmeyi amaclayan bir bilim dalidir.

= Yapay zeka, verilerden 6grenerek belirli gorevleri
yerine getirebilen sistemlerdir.

= Ancak insan gibi bilingli dusinmez, duygulara
sahip degildir.

= Yapay zeka, her seyi bilen ya da insan zekasinin
yerini tamamen alacak bir teknoloji degildir;
aksine, belirli gorevlerde insani destekleyen ve
guclendiren sinirh ama glicll bir aractir.

GuUnUmuzde yalnizca bilgisayar mihendisligiyle sinirli
kalmayip matematik, istatistik, psikoloji, biyoloji,
sosyoloji ve felsefe gibi farkh alanlarla i¢c ice
gelismektedir.
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* Yapay Zeka Tarihi: Baslangi¢

=" Yapay zeka calismalari 1950’lerde Alan Turing’in onderliginde baslamis ve Turing Testi ile
makinelerin distinme yetenegi lGzerine ilk tartismalari glindeme getirmistir.
= 1956’da Dartmouth Konferansi’'nda “Artificial Intelligence” terimi ortaya ¢cikmis ve Al alani resmen

dogmustur.

= 1960'li yillarda mantik tabanl sistemler gelistiriimis, 1970-80’lerde ise uzman sistemler 6ne

cikmistir.
= Bu sistemler, belirli alanlardaki problem ¢ozme yeteneklerini kural tabanli mantikla gerceklestiren

ilk ticari uygulamalari temsil eder.

YAPAY ZEKA TARIHI
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* Yapay Zeka Tarihi: Gelisim Siireci

= 1990’ yillarda makine 6grenmesinin = 2010 sonrasi donemde derin 6grenme ve GPU

yukselisi ile istatistiksel ve veri odakl devrimi, Ozellikle gorintli, ses ve dil isleme
yontemler 6n plana ¢ikmistir. alanlarinda buyuk ilerlemelere yol agmistir.

= 2000°li yillarda buyuk veri ve istatistiksel = 2020lerde ise buylik dil modelleri (LLM) ve
analiz teknikleri YZ ¢alismalarini hizlandirmis, generatif yapay zeka sistemleri gindeme gelmis,
bu donemde veri miktarinin artisi dnemli bir YZ hem akademik hem endustriyel uygulamalarda
katalizor olmustur. onemli bir donim noktasi olusturmustur.
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* Yapay Zeka: Disiplinler Arasi Perspektif

Yapay zeka, tek bir disiplinle sinirli kalmayan, ¢ok alanh bir ¢alisma sahasidir. Matematik 6zellikle
istatistik, lineer cebir ve optimizasyon yontemleriyle algoritmalarin temelini saglar ve verinin analizi
icin gerekli araclari sunar.

= Bilgisayar muhendisligi ise algoritmalar, yazilim gelistirme ve donanim konulariyla yapay zeka
sistemlerinin tasarimi ve uygulanmasini miimkdan kilar.

Psikoloji ve norobilim insan 6grenme slireclerini ve zekd modellerini anlamamiza yardimci olurken,
felsefe biling, etik ve yapay zekanin insan yasamina etkilerini tartismamiza olanak tanir.
Sosyoloji ise toplumsal etkileri ve yapay zekanin toplum Ulzerindeki dontsimuind inceler. Bu
disiplinlerin birlesimi, yapay zekanin hem teorik hem de pratik boyutlarini sekillendirir.
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Yapay Zekénin Onemi

AKADEMIK

Yapay zeka, akademik arastirmalarda veri
analizi sureclerini hizlandirmak ve karmasik
iliskileri ortaya g¢ikarmak igin kritik bir aractir.
Doga  bilimlerinde  biyoinformatik,  fizik
simulasyonlari ve cevresel modellemeler gibi
alanlarda yapay zeka yontemleri, veri yogun
analizleri otomatiklestirerek arastirmacilara
zaman ve kaynak tasarrufu saglar.

TOPLUMSAL

Toplumsal acidan yapay zeka, egitim, saghk ve
ulasim gibi temel alanlarda 6nemli firsatlar
sunar.

Egitimde kisisellestirilmis 6grenme sistemleri,
ogrencilerin bireysel  ihtiyaglarina  gore
uyarlanmis icerikler ~ sunarak  0grenme
verimliligini artirir.

Saglik alaninda Al destekli erken teshis
sistemleri, hastaliklarin daha hizh ve dogru
tespit edilmesine olanak saglar.
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Yapay Zekénin Onemi
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* Yapay Zekénin Onemi

EGITIM

ChatGPT ve benzeri yapay zeka araclari, hem egitmenler hem de 6grenciler icin egitim siireglerinde
glclu bir destek saglar.

Arastirma yapmak, veri analiz etmek, 6dev ve proje hazirlamak gibi akademik ve pedagojik
uygulamalarda kullanilabilir; 6gretmenler icerik hazirlama ve degerlendirme stireglerini
hizlandirabilir, 6grenciler ise bilgiye erisim ve Uretkenliklerini artirabilirler.

Ayrica bu araclar, kisisellestirilmis 6grenme imkani sunarak her 6grencinin ilgi alanina ve 6grenme
hizina uygun icerikler olusturulmasini saglar.

Boylece Al tabanli sistemler, egitimde hem 6grenme deneyimini zenginlestirir hem de egitmenlerin
ve 6grencilerin verimliligini artirir.

/ Yapay Zekanin Kisisellestirilmis Egitime Katkilari \
Akilli Ders , l_TC!) Miifredat
Sistemi \ / Planlama

Otomatik | | Al IN - Ogrenme
Degerlendirme EDUCATION = Analizleri

Chatbot ve Sanal . / \ ‘ icerik

Onerileri

\ Asistanlar /
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Yapay Zekénin Onemi

Kiresel yapay zeka yazilim pazarinin yaklasik piyasa degerlerinin yillara gore grafigi (milyar dolar).
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Yapay Zekénin Onemi

Grafikte goruldigu Uzere, ¢ogunlukla uygulanma oranlari, kesfedilmeden daha disiik, yani bitin
ulkeler hala yapay zekaya adapte olabilmek icin ¢calismalar yuritiyorlar.
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Uygulanmae Kesfedilmee

Ulkelerin yapay zeka teknolojilerine adaptasyon oranlari
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* Yapay Zekd Tiirleri

Dar Yapay Zeka (Narrow Al / Weak Al)

= Belirli gorevleri gerceklestiren ve giinimuizde yaygin olarak kullanilan Al tirtuddr.

=  QOrnekler: Siri, Alexa, 6neri sistemleri, gériintii tanima ve spam filtreleri. Sadece egitildigi
gorevlerde etkilidir ve verileri “anlamaz”.

Genel Yapay Zeka (General Al / Strong Al / AGlI)

* |nsan seviyesinde dgrenme, anlama ve farkli gérevleri yapabilme yetenegine sahip teorik Al
tradur.

= Halen gelistirilme asamasindadir ve insan zekasinin esnekligini yakalamayi hedefler.

Sliper Zeka (Superintelligent Al)

= jnsani tim alanlarda asan, kendini gelistirebilen ve potansiyel olarak toplumda kokli degisiklikler
yaratabilecek Al tirudur.

= Firsatlan bilim ve tipta ilerleme, riskleriise kontrol edilememesi ve dngoriilemeyen sonuclardir.

Narrow (ANI) General (AGI) Superintelligent (ASI)

5 ot
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ﬁ:ﬁ Bilgisayar Bilimleri ve Veri Bilimi iliskisi

Bilgisayar Bilimleri Algoritmalar, Matematik ve istatistik
yazilim gelistirme, donanim Sayilar, yapilar ve iliskiler tGizerine
sistemleri ve bilgi islem sirecleri kurulu teorik temellerin yaninda,

verilerin analizi, yorumlanmasi ve
asiliklara dayal tahminler yapilmasini
saglayan bilim dallaridir.

Uzerine odaklanarak hesaplama
temelli cozimler lGretmey
amaclayan bilim dalydir.

atematik
&
istatistik

Bilgisayar
Bilimleri

Veri Bilimi

Alan Bilgisi
Alan Bilgisi (Domain Knowledge

Yapay zekanin uygulanacag belirli
disipline 6zgu bilgi birikimi (6rnegin tip,

Veri Bilimi (Data Science)
Bilgisayar bilimi, matematik—istatistik
ve alan bilgisini bir araya getirerek

mihendislik, ekonomi veya hukuk) veriden anlaml bilgi, 6ngori ve karar
olup, modellerin pratikte ise yarar mekanizmalari tireten disiplinler arasi
cozimler Uretebilmesi icin kritik Gneme bir alandir.

sahiptir.
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ﬁrﬁ Yapay Zekd ve Veri Bilimi iliskisi

* Yapay Zeka (Artificial Intelligence, Al): insan zekasini taklit ederek 6grenme, akil yiiriitme ve problem
¢Ozme gibi bilissel stirecleri makinelere kazandirmayi amacglayan genis bir bilim alanidir.

= Makine Ogrenmesi (Machine Learning, ML): Yapay zekanin bir alt dali olup, sistemlerin veriden
ogrenmesini ve acgikca programlanmadan tahmin veya karar verebilmesini saglar.

= Derin Ogrenme (Deep Learning, DL): Makine 6grenmesinin daha ileri bir alt alani olup, cok katmanli
yapay sinir aglari ile karmasik orintileri 6grenir ve oOzellikle gorunti, ses, dil gibi buyuk veri
problemlerinde ylksek basari gosterir.

= Veri Bilimi (Data Science): Yapay zeka, makine 6grenmesi ve derin 6grenme yontemlerini; istatistik,
bilgisayar bilimi ve alan bilgisiyle birlestirerek veriden anlamli bilgi ve deger Ureten disiplinler arasi bir
alandir. Veri bilimi, yapay zeka, makine 6grenmesi ve derin 6grenme icin gerekli veriyi toplar, isler ve
analiz eder; bu yontemlerin 6grenme ve tahmin slireclerini besleyerek karar destek ve problem
cozme yeteneklerini gliclendirir.

/ Yapay Zeka \

Makine Ofrenmesi

Derin Ofirenme
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%:% Yapay Zeké ve Veri Bilimi Iliskisi

VERI BiLiMi

 [statistik bilgisi

* Verigorsellestirme teknikleri

¢ Matematik, istatistik ve * Python veya R gibi programlama

Olasilik dilleri

Programlama Bilgisi SQL/NoSQL veri tabanlari

« VeriUzerinde Calisabilme Veri temizleme ve dizenleme
(data wrangling)
Makine 6grenmesi bilgisi (temel

diizeyde)

Veri Bilimi, farkli sektorlerdeki sorunlar ¢ézmek igin veriyi anlamli bilgiye donistiiren bir alandir. Bu sliregte istatistiksel
analiz, veri gorsellestirme, programlama ve veri tabani yonetimi gibi beceriler kullanilir. Veri bilimciler, veriyi toplar,
temizler, analiz eder ve sonuclari yorumlayarak karar destek saglar.

Makine Ogrenmesi, yapay zekanin bir alt dal olarak makinelerin verilerden 6grenmesini ve kendini gelistirmesini saglar.
Istatistiksel modeller ve algoritmalar kullanilarak sistemler, insan midahalesi olmadan tahminler yapabilir veya kararlar
alabilir.

Ortak Noktalar: Makine 6grenmesi, veri biliminin bir parcasidir. Veri bilimciler, makine 6grenmesi algoritmalarini
kullanarak veriden 6grenme saglar. Her iki alan da matematik, istatistik ve programlama bilgisi gerektirir. Ayrica
verilerle rahat calisabilme ve analitik diisinme becerisi de ortak yetkinlikler arasindadir.
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%:% Yapay Zeka Alt Alanlari

Yapay Zeka

1. Makine Ogrenmesi (ML)

2. Derin Ogrenme (DL)

3. Dogal Dil isleme (NLP)

4. Bilgisayarla Gorme (Computer Vision)

5. Robotik

Denetimli Ogrenme
Denetimsiz Ogrenme
Pekistirmeli Ogrenme
Sinir Aglan

CNN (Gorsel isleme)

RNN / Transformers (Siral Veri)

Metin Analizi

Makine Cevirisi
Konusma isleme
Goruntd Siniflandirma
Nesne Tanima
Bolutleme

Algi

Hareket

Otonomi étg
| P, TAI,.,. H P PN R

n
rrveroitcol -”‘.-

z
g
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Yapay Zekd Alt Alanlari

Makine Ogrenmesi (ML)

Denetimli Ogrenme: Etiketli verilerden tahmin yapmayi 6grenir.
Denetimsiz Ogrenme: Etiketsiz verilerden gruplar ve desenler bulur.
Pekistirmeli Ogrenme: Odiil-ceza yoluyla en iyi davranisi 6grenir.

Derin Ogrenme (DL)

Sinir Aglari: insan beyninden esinlenmis yapay 6grenme modelleridir.
CNN (Evrisimli Aglar): Gorintilerden 6zellik ¢cikarir, nesne/gorinti tanir.
RNN / Transformers: Dil ve zaman serisi gibi sirali verileri isler.

Dogal Dil isleme (NLP)

Metin Analizi: Metinlerden duygu ve anlam c¢ikarir.

Makine Cevirisi: Diller arasinda otomatik geviri yapar.

Konusma Isleme: Konusmayi metne cevirir veya metni seslendirir.
Bilgisayarla Gérme (CV)

GOrintl Siniflandirma: Gorselleri kategorilere ayirir.

Nesne Tanima: Goruntideki nesnelerin yerini ve tirlind bulur.

Bolltleme: Gorilintliyl anlamli parcalara ayirir.
Robotik

Algi: Sensorlerle cevreyi tanir.

Hareket: Rotasini planlar ve uygular.

Otonomi: insan miidahalesi olmadan gorev yapar.
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* Makine Ogrenmesi ve Derin Odgrenme

Ozellik

Makine Ogrenmesi (ML)

Derin Ogrenme (DL)

Parametre Sayisi

Genellikle daha az parametreye
sahiptir, hesaplama daha hafiftir.

Cok sayida parametre ve katman
icerir, hesaplama yogunlugu
yuksektir.

Oznitelik (Feature) isleme

Oznitelikler cogu zaman manuel
olarak secilir veya mihendislik
gerekir.

Oznitelikler otomatik olarak égrenilir
ve cikarilir.

Veri ihtiyaci

Orta buyuklikte veriile calisabilir.

Blylk veri setleriyle daha iyi
performans gosterir.

Hesaplama Glcu

Daha disik hesaplama giicli
yeterlidir.

GPU ve yuksek islem gucu gerekir.

Model Karmasikhgi

Daha basit ve agiklanabilir modeller
kullanilir (6rn. karar agaglari, SVM).

Karmasik, cok katmanli yapilar (CNN,
RNN, Transformers) kullanilir.

Uygulama Alani

Basit siniflandirma ve regresyon
gorevleri, 6ngori ve tahmin.

Gorilntu, ses, dil isleme ve karmasik
ortintl tanima gorevleri.
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%:% Yapay Zekanin Bilesenleri

= Veri: YZ sisteminin 6grenmesi icin kullanilan sayisal, metin, gorinti veya ses verileridir.

= Algoritmalar: Veriyi isleyen ve modelin 6grenmesini saglayan matematiksel ve mantiksal kurallardir
(Makine 6grenmesi yontemleri vb.).

= Model: Algoritmalar ve veriler kullanilarak olusturulan, tahmin veya karar yapabilen yapidir (Veriden
anlamli ¢ctkarimlar yapan parametreler ve 6zellikler iceren yapi. GPT-4 vb. ).

= Ogrenme Yontemleri: Denetimli, denetimsiz veya pekistirmeli 6grenme gibi yontemlerle modelin
veriden 6grenmesini saglayan yontemlerdir.

= Donanim: Buyuk veri ve karmasik modellerin islenmesi ve kullanilmasi icin CPU, GPU ve bellek gibi
bilgisayar kaynaklardir.

Metin
" Gorinta

— Algoritmalar

Ses . Komut

g Veri Isleme ve .
Girdi Egitim Ogrenme Ciktisi i:%
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* Yapay Zekd Modellerinin Egitimi

Veri Toplama: Modelin 6grenmesi icin yeterli miktarda ve kaliteli veri toplanir.

Veri Hazirlama: Veriler temizlenir, eksik degerler tamamlanir, normalizasyon ve donuistirme islemleri
yapilir.

Oznitelik Cikarma (Feature Extraction): Ham veriden anlaml ézellikler cikarilir ve modelin 6grenmesini
kolaylastiracak sekilde hazirlanir.

Model Olusturma (Model Building): Uygun algoritma ve ag yapisi secilerek model tasarlanir.
Model Egitimi (Training): Model, egitim verileri Gizerinde 6grenir; parametreler optimize edilir.

Model Degerlendirme (Evaluation): Test verileri ile modelin dogruluk, hata orani ve genelleme
yetenegi olcllir.

Model iyilestirme (Tuning / Optimization): Gerekirse hiperparametre ayarlari yapilir ve model yeniden
egitilir.

Model Kullanimi (Deployment): Egitim tamamlandiktan sonra model gercek veri ve uygulamalarda
kullanilmaya baslanir.

Veri ‘ Oznitelik
Hazirlama Cikarma

T

Tahmin

. &
Uretim
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%:% Yapay Zeka Modellerinin Gelisimi

2012 oncesindeki GPU hesaplamaya henliz gecilmedigi icin yavas gelisen yapay zeka modelleri, GPU
hesaplama ile birlikte blyuk bir ivme kazanarak gelismeye baslamistir.

Gunluk islem Kapasiteleri

104

: GPT-3
oD |_L ) ) AlphaGoZero® .I
®GORUNTU AlphaZero @ ,' Megatron-
102f ®OYUN Neural machine ® 7 7 S
KONUSMA transjation ®/ o grT2
®
DIGER ./ L P BERT
100 /
g ® /®ResNets
E AlexNet
g 10 2 P f
7
LL /
©
= /
-4 /
3 19 Deep belief networks ¢
@
o -
-6 - - oy
10 TD-Gammom v2.1 o MLP-based
® LeNet-5 _ - = BiLSTM neural network breaks
1R -8 for speech 2
10°8 = i
NETtalk _ - GPU HESAPLAMA
o o RNN for speech B <
ALVINN GPU-Oncesi HESAPLAMA
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* Popiiler Yapay Zeka Aracglari

Biiyiik Dil Modelleri (Large Language Models — LLM)(ChatGPT, DeepSeek, CoPilot, Gemini)

= Biylk dil modelleri, insan dilini anlayan ve Ulretebilen yapay zeka sistemleridir. Metin tabanl
sorulari yanitlayabilir, icerik olusturabilir, 6zetleme, ceviri ve kod Uretimi gibi gorevleri yerine
getirebilir. Egitimden yazilim gelistirmeye, musteri hizmetlerinden yaratici yazarliga kadar genis bir
kullanim alani vardir.

Goriintii ve Ses Ureten Modeller (Ornek: DALL-E, MidJourney, Stable Diffusion, AudioLM, MusicLM)

* Bu modeller, kullanicilarin verdigi metin veya ornekler dogrultusunda gorsel veya isitsel icerik
Uretir. Gorintld modelleri yaratici tasarim, reklam, egitim materyali Gretimi gibi alanlarda
kullanilirken; ses ve muzik Gretimi modelleri podcast, oyun, animasyon ve mizik prodiksiyonunda
fayda saglar.

Diger Popiiler Al Araglari

« Kod Uretimi ve Otomasyonu: GitHub Copilot, Tabnine gibi araclar, programcilarin kod yazmasin
hizlandirir ve hata riskini azaltir.

e Veri Analizi ve Ongodrii: IBM Watson, Google Vertex Al gibi platformlar, biyik veri setlerinden
anlamli analiz ve éngortler cikarir.

* Otonom Sistemler ve Robotik: Tesla Autopilot, Boston Dynamics robotlari, endistriyel ve ulasimda
Al tabanli otonom ¢ozliimler sunar.

o S

Deepseek ChatGPT Gemini CULULAGMS 77 rum Teknik Universitesi §:§




% Biiyiik Dil Modellerinin Egitimi

GUnUmuzde popller olan chatgpt vb. yapay zeka araclari, milyarlarca parametreye sahip buyik dil
modellerinin, genis olcekli veri kimeleri kullanilarak egitilir.

Veri On isleme

Veri Toplama

Agik kaynak metinler: Temizleme: Spam, tekra Verinin modele verilmesi: Tahmin: Metin
Wikipedia, Common eden, bozuk formatli Metin, sayisal dizilere tamamlama, sonraki
Crawl, kitaplar, veriler ¢ikanlir (token) donusturdlur. kelime veya kod blogu
makaleler lleri yayilim (Forward Pass tahmini

Filtreleme: Uygunsuz

Aka.demlk veritabanlar icerikler, telifli materyallér Token’lar vektorlere cevriljr Karar \('erm.e: Veriye
ArXiv, PubMed elenir Kayip (Loss) hesaplama: dayali Oneriler,
Kod depolari: GitHub, . . Giktiile gergek kelime secenekler arasindan
Tokenizasyon: Metin, .
Stack Overflow modelin anlavabilecesi karsilastirilir. se¢im yapma
Kamuya agik forumlar token denil v it & Geriyaylhm Problem GCozme: Kod
ve haber siteleri bci)riﬁ\nlerinl;gl?jlr?ijr (Backpropagation): Hata, hatasi giderme,
. model agirliklarina matematiksel veya
Normalizasyon: Harf uygulanir. mantiksal sorular ¢6zme
dizenleme, noktalama Parametre giincelleme: icerik Uretme: Makale
standardizasyonu Milyarlarca parametre bu 6zeti, ders notu, rapor,
sekilde adim adim optimize sunum metni olusturma
edilir.
\. y, \_ ) g _J \_ ,
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%:% Yapay Zeka Nasil Calisir?

= Yapay zeka, egitilmis bir modele verilen girdinin, model icerisinde islenerek ¢ikti olasiliklarinin

elde edilmesine dayanir.
= Uretken (generative) aglarda ise model verilen girdileri analiz ettikten sonra, istenilen formatta

cikti Gretmeye calisir.

formata donustiridlmesi.

MODEL
the"
GIRDiI CIKTI
( A ) ;
My Dog is My 0 AW . “dog"
Dog 1 ’Q/ | “Yazdigin metinde
. > —t—> et A ; gramer veya yazim
being Is 0 /S #{ ' T hatas|
being 0 0‘&\@ being” bulunmamaktadir.
. f,.--*"
Aggresive Aggresive |1 /1 AN\
- < — o N=MNeurons
Girdinin modelde islenebilecek ‘aggresive”

/

Ag Parametreleri Cikti Olasiliklar

Erzurum Teknik Universitesi %




* Yapay Zeké Araclarinin Ozellikleri

GUnUmdizun populer yapay zeka aracglarinin yayin ve egitim verisi tarihleri.

Model/Gelistirici Yayin Tarihi Egitim Veri Kapsami (Cutoff)
ChatGPT - GPT-40 Mayis 2024 Mart 2023 (tahmini)
ChatGPT — GPT-4.5 (Orion) Subat 2025 2024 ortasi (tahmini)
ChatGPT - GPT-5 Agustos 2025 2025 ilkbahar (tahmini)
Gemini 1.5=> 2.5 2023-2025 arasl 2023-2025 (tahmini)
DeepSeek-V3 Aralik 2024 (V3), Mart 2025 (GA) Ekim 2023 - Temmuz 2024
DeepSeek-R1 Mayis 2025 Belirtilmemis
Microsoft/GitHub Copilot Kasim 2023 (GPT-4’e gecis) Nisan 2023
2022 ] 2023 2024
ChatGPT  21% ChatGPT 26% ChatGPT 31%
Jasper 13% Meta Al 16% Meta Al 31%
Ya pay 7ek3 GetGenie  11% Snapchat My Al 15% Google Gemini  27%
Araglarinin Simplified 11% Google Gemini  13% Microsoft Copilot 14%
Kullanim : :
. . . ) DALL-E 10% Microsoft Bing Al 12% Snapchat My Al 12%
Istatistikleri
Midjourney 10% Adobe Firefly 8% Microsoft Bing Al 12%
YouChat 10% DALL-E 6% Adobe Firefly 7%
DeepL 10% Jasper 5% GetGenie 5%
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g:ﬁ Yapay Zekd Modellerinin Ozellikleri

Model

Belirgin Ozellik /
Yenilik

islem Kapasitesi /
Degisim

Parametre Sayisi

Baglam Penceresi

Hiz / Gecikme

Egitim Verisi Tiirii

ilk tam multimodal

GPT-4’ten 2x hizl,

Sesyaniti = 200-300

Web, kitap, kod,

ChatGPT — GPT-40 (metin, ses, gorintd, ~1T (tahmini) 128k token e
. daha ucuz ms goriinti, ses
video)
. GPT-40’dan %20-30
Cha.tGPT ~ GPT-4.5 Daha uzun F)aglam, daha iyi kodlama/akil | ~1-1.2T (tahmini) 200k+ token GPT-40’dan biraz hizl WEb.+ kod +
(Orion) daha stabil yanit o multimodal
yliritme
. . Hallsinasyon orani , .
ChatGPT - GPT-5 Gelismis rea"sonlng, %30 daha az, 1M+ >1T (tahmini) 1M token+ GPT_4'.5 ten daha hizli| Web, k.Od' mult.lmodal
coklu gorev N inference (metin, ses, video)
token baglam
Gemini 1.5 PaLM 2 d_en gecls, GPT-4 seviyesine ~5008B (tahmini) 128k token Orta hiz Web, kod, coklu dil
¢oklu dil & kod yakin performans
Flash - disiik
Gemini 2.0 Flash Hafif, hizh, ucuz maliyetli, mobil ~300B (tahmini) 128k token <100 ms (metin) Web, kod, gérsel, ses
uyumlu
Gemini 2.0 Pro Daha gili¢li reasoning Pro 9 GPT-4.5 ~500-7008B (tahmini) 200k+ token Daha yavas (Flash'tan Web, kod, multimodal
seviyesinde mantik 2-3x)

- Yerel sesigleme, Reasoning + uzun o - Ses+ metin yanitlari .
Gemini 2.5 Pro gelismis cikarim baglam (1M token) 1T (tahmini) 1M token ~ 300-500 ms Web, kod, ses, gorsel
el (3R - Enhizlfucuzsiram | VioPilcihazlarda 1 50 2608 (tahmini) 128k token ~50 ms yanit Web, kod
Lite neredeyse anlik

- L N R Egitim/calistirma
DeepSeek-V3 . V"er|ml|l'|k oc'jakvl.l,. GPT-4o seviyesinde 6718 (resmi 128k token maliyeti rakiplerin Web, kod
distik maliyetli egitim ama daha ucuz makalede) k
%10'u
. ] . . P
DeepSeek-R1 Reasoning odakli (O- | Coklu adimli diisiinme ~7008 (tahmini) 200k+ token V3’e gore yavas (uzun Web, kod + 6zel

serisine benzer)

(chain of thought)

¢ikarim slresi)

reasoning setleri

Copilot (GPT-4
tabanh)

Kod tamamlama, IDE
entegrasyonu

Kod dnerilerinde
%40+ dogruluk artigi

GPT-4 tabanl (~1T)

32k-128k token
(model tipine gore)

Kod tahmini 200-500
ms

GitHub reposu +
web + kod verisi

T: Trilyon, B: Milyar, K: Bin
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* Yapay Zekd Modellerinin Ozellikleri

Model Hizli Yanit Verme Derin Daguinme Dengeli Kullanim Ozel Ozellikler
ChatGPT Hizl cevaplar Mantikh analizler Dengeli performans Kod yasz;\, S?hl?et’ icerik
dretimi
Gemini Hizl cevaplar Derin diistinme var Dengeli kullanim Gorsel tanima, Google
entegrasyonu
DeepSeek Hizl yanit Derin diisiinme yok Dengeli mod var Basit gorevlerde etkili
: . . Kodl , bel lizenl ,
Copilot Hizli yanit Derin analiz var Akilli mod var odlama, belge duzenleme
ekran yardimi

Hizl yanit 2-3sn
Glinlik konusmalar icin en iyisi

&% Think Deeper -10sn

Daha karmasgik konular icin daha uygun

Smart (GPT-5) Yen
Gorevi temel alarak derinlemesine weya hizh bir sekilde diistndr

Evlem Labs S-10dk
Gilinlik gbrevieri devret
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* Yapay Zeka Nasil Kullanilir?

Yapay zeka araglari yapmak istediginiz isleme gére komut- veri girisi ile yapilir. Komut igerisinde rol
belirleme, ¢cikti formati, veya cikti tiri belirterek yapilir.

Komut Verme (Prompting):

« Modelden istenen gorev veya soru net bir sekilde ifade ChatGPT 1, Payias

h [ |
* Rol Belirleme: Modele belirli bir uzmanhk veya bakis agisi

yUklenir (or. “Sen bir hukuk danismanisin”).

Tabi! Su an elimdeki en gincel bilgiye gdre, GPT-5 hakkinda resmi olarak ¢ok detayl ve

® Cl ktl Formatl ve Nitel iéinin Be Iirle nmesi: Son ucun madde kesin bigiler hendiz yaysmlanmadi Ancak genel olarak GPT-5 ile iigh beklentiler ve olas:
listesi, tablo, rapor veya teknik metin gibi formati ve Senlider 10l sttt

1. Daha Geligmis Anlama ve Uretim Yetenegi: GPT-5%n dncela modelierden daha i

Uslubu 6nceden tanimlanir.

baglam anlayrs ve daha tutarh, mantikh metin dretimi yapmas: beldensyor. Karmagik

konularda daha denn analiz yapabilmes: amaclaniyor.

. Multimodal Yetkinlikler: Sadece metin dedil, gorsel, ses ve wdeo gibi farkh ven

tirlenni daha etkin igleyebime yeteneklennin artinimas: hedefleniyor. Bu, metin ve

Ek Veri Saglama:

QOrGntlyl ayrn anda anlayip yanst verebilen sistemler anlamana gelsyor.
. Daha Etik ve Glvenli: Yapay zekanin yanlss bilgi Gretimini, zararh igenk olugturmay
- Belge, goriintli, metin, tablo veya ses gibi ek materyaller azaltmak icin gelismis filtreleme ve gaveniik mekanizmalanyla donabimas bekleniyor,
modele iletil ir' . Daha Ozellestirilebilir: Kullamailann veya kurumlann ihtiyaglanna gére dasha kolay
adapte ediebilen, belrki alanlarda uzmanlagabilen modeller olacak.

. Daha Hzh ve Verimlic Hem hesaplama kaynaklanm daha az kullanarak hem de yanit

sirelenni kasaltarak daha pratik kullanem imkan: sunmas amaglanyoc

= Cikti Uretme:

Su an igin GPT-5%n ne zaman gkacad, tam Gzelliklen veya yeteneklen hakionda net bir

° Model, ko mUt ve Sagla nan ek Veriye dayall Ola ra k ya n It tanh veya kapsam agklanmadi. OpenAl resmi duyurulanm takip etmek en glvendlir bigi
olusturur. kaynady olacakt

. Bu ya nit egltl mde ku I I an |Ia n Verlden u ret|| eb]l eceé| g| b|' (o) Istersen, GPT-4 ve GPT-3 ile aralanndaki farkian ya da yapay zekanin geleced: Grernine daha
an |ntern et uze rinden a raStIrma ya pa ra k da el de detayh konugabilinz. Senin Szellikde merak ettigin bir konu var me?

edilebilir.
« Ciktinin Diizenlenmesi: Uretilen yanit ek talimatlarla

yeniden sekillendirilir veya detaylandirilir. Erzurum Teknik Universitesi




* Yapay Zeka Nasil Kullanilir?

Yapay zeka araglari, yazdigim komuta gore ciktilar tretir ve yeni komut 6nerileri sunar.

Model ChatGPT J, Paylas

o

Tabi! Su an elimdeki en gincel bilgiye gdre, GPT-5 hakkinda resmi olarak ¢ok detayl ve
kesin bidgiler hendiz yaysmlanmadi Ancak genel olarak GPT-5 ile ilgdi beklentiler ve olas:
Ozellilder soyle dzetienebilir:

1. Daha Geligmis Anlama ve Uretim Yetenegi: GPT-5%n dnceld modelierden daha

badglam anlayws ve daha tutarh, mantikh metin Oretimi yapmas: beldensyor. Karmagik
konularda daha denn analiz yapabilmes: amaclaniyor.
. Multimodal Yetkinlikler: Sadece metin degil, gorsel, ses ve video gibi farkh ven
tirlenni daha etkin igleyebime yeteneklennin artinimas: hedefleniyor. Bu, metin ve CI kt|
QOrGntayd ayri anda ankayip yanst verebilen sistemler anlamana gelsyor.
. Daha Etik ve Glvenli: Yapay zekanin yanls bilgi Gretimini, zarark igenk olugturmay
azaltmak igin geligmis filtreleme ve glvenlik mekanizmalanyla donatimas: beideniyor,
. Daha Ozellegtirilebilir: Kullsmailann veya kurumlann ihtiyaglanna gére daha kolay
adapte ediebilen, belirki alanlarda uzmaniagabilen modeller olacak.
. Daha Hizh ve Verimli: Hem hesaplama kaynaklanm daha az kullanarak hem de yanit

sirelenni kasaltarak daha pratik kullanem imkan sunmas amaglanyoc

Su an igin GPT-5%n ne zaman Qkacad, tam Gzelliklen veya yeteneklen hakionda net bir
tanh veya kapsam agklanmadi. OpenAl resmi duyurulanm takip etmek en glvendlir big
kaynad olacaktr,

Istersen, GPT-4 ve GPT-3 ile aralanndali farkian ya da yapay zekanin gelecedi Grenne daha

detayh konugabilinz. Semn Szelhide merak ettigen bir konu var ma?

Oneriler )
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ﬁrﬁ Chatgpt Nasil Calisiyor?

ChatGPT veya Blylk Dil Modelleri (LLM), verilen bir isteme (" prompt") dinamik bir sekilde yanit vermek
icin egitilmislerdir.

=  Gergek Zamanh Yanit Uretimi: Her isteme bagli olarak anlik ve benzersiz cevaplar olusturur.

= Egitim Tabanh Bilgi: Yanitlar, modelin egitim sirasinda gordiigi buytk metin veri kiimesine dayanir;
canli internet erisimi yoktur.

= Dil Kaliplarini Ogrenme: Dil yapilari, mantiksal iliskiler ve bilgi ériintiilerini &grenir.

= Statik Veri Kaynaklarindan Bagimsiz: Arama motorlari gibi dnceden depolanmis sonuglari sunmaz;
cevaplar algoritmik olarak Uretilir.

= Uyarlanabilirlik: Farklh konular ve istem tirlerine uygun, baglama duyarl yanitlar Gretebilir.

= Kisith Orijinallik: Uretilen yanitlar egitim verilerinin yansimalaridir; tamamen yeni veya dogrulanmis
bilgi anlamina gelmez.

= Kapsamli Kullanim Alani: Egitim, igerik tGretimi, kod yazimi, 6zetleme, geviri ve sohbet gibi ¢esitli
gorevlerde kullanilabilir.
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* Chatgpt Kullaniminda Bilinmesi Gereken Kavramlar

= Talimatlarin A¢ikhigi (Prompt Clarity): istemenin net, kisa ve acik olmasi, modelin dogru ve istenen
yanitl Uretmesini saglar.

= jstekte Baglam Saglama (Context Provision): Karmasik gérevlerde yeterli arka plan ve érnek
vermek, modelin dogru ve ilgili yanit Gretmesini artirir.

= Baglam Penceresi (Context Window): Modelin ayni anda hatirlayabilecegi metin uzunlugu sinirhdir;
kritik bilgiler kisa ve 6zet sekilde verilmelidir.

= Cikti Formati (Output Format): Yanitin liste, tablo, paragraf veya kod gibi formatta olmasi gerektigi
acikca belirtilmelidir.

= Konusma Penceresinin Hafizasi (Conversation Memory): Model, sadece o anki oturumdaki
mesajlari hatirlar; yeni oturumlarda dnceki bilgiler kaybolur.

= Veri Kaynagi Ozellikleri (Data Source Awareness): Modelin bilgisi egitim verileri ile sinirlidir; canli
internet erisimi yoktur, giincel veya akademik dogruluk garanti edilmez.

® Yanitin Sinirlan (Limitations Awareness): Yanitlar egitim verileri ve algoritmalarin Grind olup,
tamamen dogru veya guncel olmayabilir.

= Yaraticilik ve Ozgiinliik Sinirlari: Model 6grenilen kaliplari kullanir; tamamen yeni veya dogrulanmis
bilgi Uretmez, spekulatif yanitlar verebilir.

= Talep Tiriu ve Uzmanlik Alani: Model genel bilgiye uygundur; cok spesifik veya teknik alanlarda

yanitlarin dogrulugu sinirh olabilir.
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Yapay zeka, 6grenme—akil yiritme—karar verme gibi bilissel slirecleri yazilimla taklit eden ve insani
ikame etmekten cok destekleyen bir teknolojik alandir.

Tarihsel gelisim 1950’lerde Turing ve 1956 Dartmouth’la baslar; 1990’larda makine 6grenmesi,
2010’larda GPU destekli derin 6grenme ve 2020’lerde biytk dil modelleriyle hizlanir.

Bugiin yaygin olan “dar YZ”dir; “genel YZ/AGI” hedef niteligindedir ve “stiper zeka” varsayimsal bir
kavram olarak ayri degerlendirilmelidir.

Bir YZ sistemi veri > model/algoritma - egitim—degerlendirme - iyilestirme - kullanim yasam
dongusliyle calisir ve basariyi esas olarak veri kalitesi ile uygun donanim belirler.

LLM/ChatGPT egitim verilerine dayanarak olasiliksal yanit Gretir; baglam penceresi ve gincellik
sinirhdir, bu ytzden net bir istem (rol-baglam—format) gerekir ve lretilen bilgiler mutlaka
dogrulanmalidir.

Derslerde kullanimda 6zet ¢cikarma ve soru Gretme gibi islerde yararlanilmali; kaynak ve giincellik
kontroll yapilmal, kisisel/kurumsal veri paylasilmamali ve kullanim seffaf bir beyanla belirtilmelidir.
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